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An Artificial Neural Network with Technical Indicators for 
Stock Investment: Application to the Stock Exchange  

of Thailand

บทคัดย่อ

	 สำ�หรับนักลงทุนในตล�ดหลักทรัพย์แล้ว	 ก�รค้นห�

สัญญ�ณซื้อข�ยท่ีดีและมีประสิทธิภ�พซึ่งให้ผลตอบแทน	

สูงนั้น	เป็นง�นที่ย�กและท้�ท�ยเป็นอย่�งม�ก	เนื่องม�จ�ก

คว�มผันผวนของสภ�วะตล�ดทำ�ให้ค�ดก�รณ์ได้ย�ก		

ก�รศึกษ�ครั้งนี้มีวัตถุประสงค์ในก�รสร้�งตัวแบบท่ีมี

ประสิทธิภ�พเพื่อนำ�ม�ใช้ในก�รลงทุนในตล�ดหลักทรัพย์	

จ�กนั้นนำ�ม�เปรียบเทียบกับวิธีวิเคร�ะห์ท�งเทคนิคที่นิยม

ใช้อยู่ในปัจจุบัน	หลักก�รของโครงข่�ยประส�ทเทียมได้ถูก

นำ�ม�ใช้ในก�รสร้�งตัวแบบในครั้งนี้	 โดยนำ�ข้อมูลจ�กวิธี

วิเคร�ะห์ท�งเทคนิคทั้งหมด	8	วิธี	เป็นข้อมูลนำ�เข้�สู่ระบบ

โครงข่�ยประส�ทเทียมที่สร้�งขึ้น	 โดยข้อมูลที่ใช้ในก�ร

ศกึษ�และพฒัน�ครอบคลมุระยะเวล�	10	ป	ี9	เดือน	นบัตัง้แต่

เดือนมกร�คม	พ.ศ.	2546	ถงึเดือนกันย�ยน	พ.ศ.	2556	รวม	

2,629	 วันทำ�ก�ร	 โดยหลักทรัพย์ท่ีนำ�ม�ใช้ในก�รศึกษ�	

ครั้งนี้ประกอบด้วยหลักทรัพย์ท่ีอยู่ในดัชนี	 SET50	 ของ

ตล�ดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย	จ�กผลก�รทดลองพบว่�

ตัวแบบท่ีสร้�งขึ้นให้ผลตอบแทนเป็นที่น่�พอใจ	 โดยให้ผล

ตอบแทนเฉลีย่ตอ่ปคิีดเปน็รอ้ยละ	298.63	และประสบคว�ม

สำ�เร็จจ�กก�รซื้อข�ยแต่ละครั้งคิดเป็นร้อยละ	72.22

คำาสำาคัญ: ตล�ดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย	 ตัวชี้วัดท�ง

เทคนิค	โครงข่�ยประส�ทเทียม
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Abstract

 Stock trading signal identification is regarded as an  

important and challenging task for stock trading strategy.  

An accurate identification may yield profits for investors.  

Due to the fluctuation of the stock market, development of 

efficient model is very difficult. This study attempted to  

develop an efficient model and compare its performance with 

traditional technical analysis methods. The model is based 

on artificial neural network technique. Eight technical  

indicators were selected as inputs to the proposed model.  

The study period covers 10 years and 9 months from January 

2003 to September 2013 having 2,629 trading days.  

The daily trading data of the stocks that were included in 

SET50 from the stock exchange of Thailand were used in the 

stock trading simulation. The experimental results show 

promising for stock trading strategy achieving mean annual 

capital gain yield of 298.63% and winning percentage of 

72.22%.

Keyword: Stock Exchange of Thailand, Technical Indicators, 

Artificial Neural Network.
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1. บทนำา

	 ก�รลงทุนในตล�ดหลักทรัพย์นับเป็นอีกท�งเลือกหนึ่ง

สำ�หรับก�รลงทุนในยุคท่ีเศรษฐกิจกำ�ลังเฟื่องฟู	 และอัตร�

ดอกเบี้ยเงินฝ�กต่ำ�	 [1]	 ซึ่งก�รลงทุนในตล�ดหลักทรัพย์นี้

เป็นแหล่งที่ให้ผลตอบแทนสูง	แต่ในขณะเดียวกันจะมีคว�ม

เสี่ยงสูงเช่นกัน	ดังนั้นเพื่อลดคว�มเสี่ยงจึงจำ�เป็นต้องมีก�ร

วเิคร�ะห์หลกัทรพัยเ์พือ่ชว่ยสนบัสนนุก�รตดัสนิใจก่อนก�ร

ลงทุน	 ก�รตัดสินใจเกี่ยวกับก�รลงทุนจึงเป็นสิ่งท่ีมีคว�ม

สำ�คัญ	และส่ิงท่ีชว่ยให้ก�รตดัสนิใจมปีระสิทธภิ�พคือ	ขอ้มลู

ที่ถูกต้อง	แม่นยำ�	รวดเร็ว	เพื่อนำ�ม�ช่วยวิเคร�ะห์แนวโน้ม

ของตล�ด	 ในขณะท่ีก�รเพิ่มขึ้นหรือลดลงของหลักทรัพย์

แต่ละตัวมีลักษณะเฉพ�ะตัว	 และอ�จมีหล�ยปัจจัยเข้�ม�

เก่ียวข้อง	 เช่น	 สภ�วะเศรษฐกิจ	 สถ�นก�รณ์และนโยบ�ย

ท�งก�รเมือง	ปัญห�ด้�นภัยธรรมช�ติ	รวมทั้งปัจจัยอื่นๆ	ที่

ย�กต่อก�รค�ดก�รณ์	 ดังนั้นนักลงทุนจึงต้องศึกษ�และ

ทำ�คว�มเข้�ใจสภ�วะแวดล้อมเหล่�นี้	 เพื่อประสิทธิภ�พใน

ก�รตั ด สิน ใจ 	 และสิ่ ง สำ � คัญสำ �หรั บก�รลงทุ น ใน

ตล�ดหลักทรัพย์นั้นคือ	 จังหวะเวล�ที่เหม�ะสมสำ�หรับก�ร

ลงทุนกล่�วคือ	ก�รซื้อหลักทรัพย์ในร�ค�ที่ต่ำ�	และส�ม�รถ

ข�ยได้ในร�ค�ที่สูงกว่�	 ดังนั้นผู้ลงทุนจำ�เป็นต้องทร�บ

จังหวะเวล�ที่เหม�ะสมในก�รซื้อข�ยหลักทรัพย์	 จ�กง�น

วิจัยท่ีผ่�นม�มีผู้วิจัยพย�ย�มคิดค้นวิธีก�รที่ใช้สำ�หรับก�ร

พย�กรณ์ก�รซื้อข�ยหลักทรัพย์	 ซึ่งส�ม�รถแบ่งวิธีก�ร	

ดังกล่�วออกเป็น	2	วิธีก�รหลักๆ	ได้แก่	1)	วิธีก�รวิเคร�ะห์

ปจัจยัพืน้ฐ�น	(Fundamental Analysis)	[2]	ทีมุ่ง่ประเมนิมลูค่�

ของหลักทรัพย์ในปัจจุบัน	 โดยพิจ�รณ�ผลตอบแทนของ

ร�ค�	ก�รเมอืง	อุตส�หกรรมท่ีเกีย่วขอ้ง	และผลประกอบก�ร

ของธรุกิจ	เปน็ตน้	ซึง่ก�รวเิคร�ะหแ์บบนีจ้ะตอ้งมคีว�มรูแ้ละ

เชี่ยวช�ญด้�นปัจจัยพื้นฐ�นเป็นอย่�งดี	 และ	 2)	 วิธีก�ร

วิเคร�ะห์ท�งเทคนิค	 (Technical Analysis)	 [2]	 เป็นก�ร

วิเคร�ะห์ลักษณะก�รเคลื่อนไหวของร�ค�หลักทรัพย์และ

ปรมิ�ณก�รซือ้ข�ยจ�กขอ้มลูในอดีต	เพือ่ค�ดก�รณแ์นวโนม้

ร�ค�หลักทรัพย์ในอน�คต	 ก�รวิเคร�ะห์ท�งเทคนิคนี้ต้อง

เข้�ใจแนวโน้มของร�ค�และรูปแบบของร�ค�	เพื่อประกอบ

ก�รตัดสินใจให้ผู้ลงทุนซื้อข�ยในจังหวะเวล�ที่เหม�ะสม		

ก�รวิเคร�ะห์ท�งเทคนิคอย่�งง่�ยเริ่มด้วยก�รดูแนวโน้ม	

ก�รขึน้ลงจ�กกร�ฟของร�ค�หลกัทรพัย	์หลงัจ�กนัน้ได้มกี�ร

ใชเ้ทคนคิก�รวเิคร�ะห์ท�งสถติมิ�ชว่ยในก�รพย�กรณ	์เชน่	

ตวัแบบ	ARIMA (Autoregressive Integrated Moving Average)	

ซึ่งใช้กันอย่�งแพร่หล�ยในก�รพย�กรณ์ข้อมูลอนุกรมเวล�

ที่เป็นข้อมูลเชิงเส้น	 แต่อย่�งไรก็ต�มเทคนิคนี้ยังไม่เหม�ะ

กับข้อมูลหลักทรัพย์ซึ่งเป็นข้อมูลที่ไม่เป็นเชิงเส้น

	 สว่นหลกัก�รวเิคร�ะหท์�งเทคนคิก�รซือ้ข�ยหลกัทรพัย์

ด้วยตัวชี้วัดท�งเทคนิค	 ส�ม�รถนำ�ม�ช่วยในก�รวิเคร�ะห์

แนวโน้มของหลักทรัพย์	 ตัวอย่�งตัวชี้วัดท�งเทคนิคท่ีนิยม

ใชส้ำ�หรบัพย�กรณห์ลกัทรพัย	์ได้แก	่Moving Average (MA), 

Bollinger Bands (BB), Relative Strength Index (RSI)	เปน็ตน้	

นอกจ�กตัวชี้วัดท�งเทคนิคแล้ว	 เร�ยังส�ม�รถวิเคร�ะห์	

แนวโน้มของร�ค�หลักทรัพย์โดยก�รใช้รูปแบบกร�ฟ	ซึ่งมี

ทัง้กร�ฟแบบเส้นทีแ่สดงเฉพ�ะร�ค�ปจัจบุนัของหลกัทรพัย	์

และกร�ฟแทง่เทยีนทีแ่สดงค่�เปดิ	ร�ค�ปดิ	ร�ค�สงูสุด	และ

ร�ค�ต่ำ�สุด	 ก�รเคลื่อนไหวของกร�ฟเหล่�นี้ส�ม�รถนำ�ม�

วเิคร�ะหเ์พือ่ห�แนวโนม้ของร�ค�	โดยก�รดูขอ้มลูในอดีตท่ี

ผ�่นม�	รปูแบบของกร�ฟส�ม�รถชว่ยในก�รค�ดก�รณร์�ค�

ของหลักทรัพย์ที่เกิดในอน�คตได้	[3]

	 ในง�นวจิยันีมุ้ง่เนน้ก�รนำ�เสนอวธิกี�รห�จงัหวะเวล�ใน

ก�รซือ้ข�ยหลกัทรพัย	์จ�กก�รประยกุตใ์ชโ้ครงข�่ยประส�ท

เทียมร่วมกับตัวช้ีวัดท�งเทคนิค	 โดยนำ�ค่�ของตัวช้ีวัดท�ง

เทคนิคม�เป็นข้อมูลอินพุต	ซึ่งตัวชี้วัดท�งเทคนิคที่นำ�ม�ใช้

ในครั้งนี้	 เป็นเครื่องมือวิเคร�ะห์ท�งเทคนิคที่ใช้ข้อมูลร�ค�

ปดิยอ้นหลงั	ทีส่�ม�รถนำ�ม�ห�สัญญ�ณก�รซือ้ข�ยได้	โดย

ใช้ข้อมูลร�ค�ปิดของหลักทรัพย์ในก�รคำ�นวณ	 และมี

วัตถุประสงค์เพื่อวัดประสิทธิภ�พของวิธีที่นำ�เสนอ	 โดยนำ�

ผลตอบแทนที่ได้จ�กวิธีที่นำ�เสนอม�เปรียบเทียบกับวิธี

วิเคร�ะห์ท�งเทคนิคแบบดั้งเดิม	และเพื่อช่วยสนับสนุนก�ร

ตัดสินใจในก�รลงทุน	 เพื่อให้ได้ผลตอบแทนสูงสุด	ข้อมูลที่

ใช้ในก�รทดสอบใช้ข้อมูลจ�กกลุ่มดัชนี	 SET50	 จ�ก

ตล�ดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย	(The\Stock Exchange of 

Thailand: SET)	[4]	ตั้งแต่วันที่	3	มกร�คม	2546	ถึงวันที่	30	

กันย�ยน	2556	ประกอบด้วย	ADVANC, BAY, BBL, BCP, 

BEC, CPF, DELTA, HMPRO, INTUCH, KK, KTB, LH, 

MINT, PTT, PTTEP, ROBINS, SCB, SCC, SCCC, SPALI, 

TCAP, THAI, TISCO, TMB, TRUE, TUF	 ทั้งหมด	 26		

หลักทรัพย์เป็นข้อมูล	โดยใช้ข้อมูลย้อนหลัง	5	ปี	เช่น	พ.ศ.	

2546	 –	 2550	 เป็นข้อมูลฝึกหัดตัวแบบ	 และปีถัดไป	พ.ศ.	

2551	เปน็ปทีีท่ดลองลงทนุ	โดยใชต้วัชีว้ดัท�งเทคนคิทัง้หมด	
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8	วิธี	ซึ่งค่�ต่�งๆ	ที่ใช้สำ�หรับตัวชี้วัดท�งเทคนิคในแต่ละตัว	

เปน็ค่�ทีเ่หม�ะสมท่ีสุด	ทีไ่ด้จ�กก�รทดสอบครัง้นี	้ดังต�ร�ง

ที่	2

2. ทฤษฏีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง

 2.1 ตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย (The Stock 

Exchange of Thailand: SET) [4]

	 ตล�ดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทยเป็นตล�ดหลักทรัพย์

ข อ งปร ะ เทศ ไทย 	 จั ดตั้ ง ขึ้ น โ ดยพร ะ ร �ชบัญญั ติ

ตล�ดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทยปี	 พ.ศ.	 2517	 อยู่ภ�ยใต้

ก�รกำ�กบัดูแลโดยสำ�นกัง�นคณะกรรมก�รกำ�กับหลกัทรพัย์

และตล�ดหลกัทรพัย	์เปดิทำ�ก�รซือ้ข�ยขึน้อย�่งเปน็ท�งก�ร

ครั้งแรกในวันที่	30	เมษ�ยน	พ.ศ.	2518	ทำ�หน้�ที่เป็นตล�ด

รอง	 เพื่อแลกเปลี่ยนซื้อข�ยตร�ส�รทุนของบริษัทต่�งๆ	ที่

ขึ้นทะเบียนไว้	และเพื่อให้ส�ม�รถระดมเงินทุนเพิ่มเติมจ�ก

ส�ธ�รณะได้โดยสะดวก	 ปัจจุบันก�รดำ�เนินง�นของ

ตล�ดหลกัทรพัยแ์หง่ประเทศไทย	อยูภ่�ยใตพ้ระร�ชบญัญตัิ

หลักทรัพย์และตล�ดหลักทรัพย์	พ.ศ.	2535	เวล�ทำ�ก�รคือ	

วันจันทร์	ถึง	วันศุกร์	มี	2	ช่วง	คือ	ช่วงเช้�เวล�	10.00	น.	

ถึง	12.30	น.	และช่วงบ่�ยเวล�	14.30	น.	ถึงเวล�	16.30	น.	

และหยุดต�มวันหยุดของท�งร�ชก�ร

	 2.2 วิธีวิเคราะห์ทางเทคนิค (Technical Analysis)

	 เป็นแนวท�งท่ีอ�ศัยก�รวิเคร�ะห์ก�รเคลื่อนไหวของ

ร�ค�และปริม�ณก�รซื้อข�ยของหลักทรัพย์ในอดีต	 เพื่อ	

ค�ดก�รณ์ถึงแนวโน้มของร�ค�	 ก�รวิเคร�ะห์ปัจจัยท�ง

เทคนิคนั้นอ�ศัยหลักสถิติม�ใช้ในก�รพย�กรณ์	 ร�ค�เป็น	

ผลรวมที่สะท้อนให้ทร�บถึงข่�วส�รในด้�นต่�งๆ	ร�ค�ยังมี

ก�รเคลือ่นไหวอย�่งมแีนวโนม้และคงอยูใ่นแนวโนม้นัน้ๆ	ใน

ชว่งระยะเวล�หนึง่จนกว�่จะมกี�รเปลีย่นแปลงแนวโนม้และ

พฤติกรรมก�รลงทุนของนักลงทุนมีลักษณะที่คล�้ยคลึงกับ

พฤติกรรมก�รลงทุนในอดีต	 ทั้งร�ค�และพฤติกรรมก�ร

ลงทุนนี้เป็นเหตุผลส่วนหนึ่งที่สนับสนุนให้ก�รวิเคร�ะห์ท�ง

เทคนิคมีคว�มน่�เช่ือถือ	 ก�รใช้ก�รวิเคร�ะห์ท�งเทคนิค	

ร่วมกับดัชนีตัวชี้วัดท�งเทคนิคส�ม�รถช่วยในก�รตัดสินใจ

เลือกหลักทรัพย์ที่ดีมีคว�มเสี่ยงน้อยในก�รลงทุนได้	[5]

	 ก�รห�สัญญ�ณซื้อข�ยและรูปแบบสมก�รของตัวชี้วัด

ท�งเทคนิคที่นำ�ม�ใช้ในก�รศึกษ�	[2]	ดังต�ร�งที่	1

	 2.3 โครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural  

Network) [6-9]

	 โครงข่�ยประส�ทเทียมเป็นโมเดลท�งคณิตศ�สตร์หรือ

โมเดลท�งคอมพิวเตอร์	 สำ�หรับประมวลผลส�รสนเทศด้วย

ก�รคำ�นวณแบบคอนเนคชันนิสต์	 (Connectionist)	 ที่มีก�ร

รวมกลุ่มแบบขน�นของหน่วยประมวลผลย่อย	 โดยท่ัวไป

โครงข�่ยประส�ทเทียมประกอบด้วย	โหนดชัน้ตวัแปรนำ�เข�้	

(Input Node)	โหนดในชั้นซ่อน	(Hidden Node)	และโหนดชั้น

ตัวแปรผลลัพธ์	(Output Node)	ซึ่งโหนดทั้งหมดเหล่�นี้จะมี

ก�รเชื่อมต่อกันในรูปแบบเพอร์เซ็ปตรอนหล�ยชั้น	 (Multi-

Layer Perceptron: MLP)	 [10]	 มีก�รส่งข้อมูลจ�กชั้นสู่ชั้น

จนถึง	Output Node	 และมีกระบวนก�รฝึกหัดเป็นแบบมี	

ผู้สอน	โดยส่งค่�ย้อนกลับ	(Back Propagation)	[11]

	 โครงข่�ยประส�ทเทียมหล�ยชั้นแบบป้อนไปข้�งหน้�	

เริ่มจ�กก�รป้อนข้อมูลเข้�จ�กชั้นข้อมูลนำ�เข้�	(Input layer)	

และมกี�รเชือ่มตอ่สว่นของนวิรอลในชัน้ซอ่น	(Hidden layer)	

ซึ่งอ�จมีม�กกว่�หนึ่งชั้น	 เพื่อทำ�ก�รปรับระบบต�ม

พฤติกรรมของข้อมูล	 และส�ม�รถอธิบ�ยข้อมูลที่มีคว�ม	

ซับซ้อนได้เพิ่มม�กขึ้น	[12]	ดังภ�พที่	1

	 โครงข�่ยประส�ทเทยีมส�ม�รถนำ�ไปประยกุตใ์ชเ้พือ่แก้

ปัญห�ง�นในระดับง่�ยไปจนถึงง�นระดับย�กซับซ้อน	 เช่น	

ก�รพย�กรณ์อ�ก�ศ	ก�รพย�กรณ์หลักทรัพย์

ภาพที่ 1 โครงสร้างโครงข่ายประสาทเทียม
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ตัวช้ีวัด รูปแบบสมการ สัญญาณซ้ือขาย

Directional Movement 
Index (DMS) PDI(n) =

MDI(n) =

DX(n) = Abs[PDI(14) – MDI(14)] / [PDI(14) – MDI(14)]

ADX(n) =  

- PDM คือ	ตัววัดคว�มรุนแรงของร�ค�ในแนวโน้มข�ข้ึน

- MDM	คือ	ตัววัดคว�มรุนแรงของร�ค�ในแนวโน้มข�ลง

- TR	คือ	เสมือนตัวปรับ	DM	ในก�รคำ�นวณ

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้น	PDI	ตัดเส้น	MDI	ในทิศท�งข้ึน
และเส้น	ADX	ค่�ม�กกว่�	20
-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้น	PDI ตัดเส้น	MDI	ในทิศท�งลง
และเส้น	ADX	ค่�ม�กกว่�	20

Stochastic Oscillator 
(STO)

%K = 100[(Recent Close(t) – Lowest Low (n)) / (Highest 
High (n) – Lowest Low (n))]
%D = ค่�เฉล่ีย	n	วันของค่�	%K

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้น	%K	มีค่�ต่ำ�กว่�	20	จ�กน้ันเส้น	
%K	ตัดเส้น	%D	ในทิศท�งข้ึน	
-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้น	%K	มีค่�ม�กกว่�	80	จ�กน้ัน
เส้น	%K	ตัดเส้น	%D	ในทิศท�งลง

Moving Average 
Convergence/
Divergence (MACD)

MACD = EMA(12 ) – EMA(26)
Signal line = EMA(9) of  MACD
- EMA(12) คือ	ค่�ของ	EMA 12	วัน	และ	EMA(26)	คือค่�ของ	
EMA	26	วัน
- Signal line	คือ	ค่�ท่ีได้จ�ก	MACD	แบบ	EMA	9	วัน

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้น	MACD	ตัดเส้น	Signal Line  
ในทิศท�งข้ึน

-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้น	MACD ตัดเส้น	Signal Line		
ในทิศท�งลง

Relative Strength Index 
(RSI)

RSI = 100 – [100/1+RS]
RS = Ua / Da
- Ua	คือ	ค่�เฉล่ียของส่วนต่�งของวันท่ีร�ค�ปิดสูงข้ึน
- Da	คือ	ค่�เฉล่ียของส่วนต่�งของวันท่ีร�ค�ปิดต่ำ�ลง

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้น	RSI มีค่�ต่ำ�กว่�	30		
จ�กน้ันค่�กลับข้ึนม�ม�กกว่�	30

-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้น	RSI	มีค่�ม�กกว่�	70		
จ�กน้ันค่�กลับลงม�น้อยกว่�	70

Bollinger Bands (BB) MA = (P1+ P2+…+Pn)/n, D = [(P1+ MA) 2+…+(Pn+ MA) 2]/n, 
SD = 
Upper Band = MA + (Percentage x SD), Middle Band = MA, 
Lower Band = MA – (Percentage x SD)
- MA	คือ	ค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ี
- P	คือ	ร�ค�ปิดในวันท่ี	n
- SD	คือ	ส่วนเบ่ียงเบนม�ตรฐ�น

กรณีค่�	SD	เท่�กับ	1%	

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้นร�ค�ปิดตัดเส้น	Upper Band  
ในทิศท�งข้ึน

-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้นร�ค�ปิดตัดเส้น	Lower Band  
ในทิศท�งลง	กรณีค่�	SD เท่�กับ	2%	

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้นร�ค�ปิดตัดเส้น	Lower Band  
ในทิศท�งลง

-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้นร�ค�ปิดตัดเส้น	Upper Band  
ในทิศท�งข้ึน

Simple Moving 
Average (SMA)

SMA(t)  =       (P1+ P2+ P3+…+ Pt)/n
- SMA(t)		คือ	ค่�ของ	SMA	ณ	เวล�	t
- P1+ P2+ P3+…+ Pt คือ	ร�ค�ปิด	ณ	เวล�	t ย้อนหลังไปจำ�นวน		
n	วัน
- n	คือ	จำ�นวนวัน

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้นค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะส้ันตัดเส้นค่�

เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะย�วข้ึน

-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้นค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะส้ันตัดเส้น	

ค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะย�วลง

Exponential Moving 
Average (EMA)

EMA(n, t) = EMA(n,t–1) + SF[P(t) + EMA(n,t–1)]
- EMA(n,t–1)	คือ	ค่�ของ	EMA ณ	เวล�	t–1
- SF	คือ	Smoothing Factor = 2/(n+1)
- P(t)	คือ	ร�ค�ปิดปัจจุบัน	และ	n	คือ	จำ�นวนวัน

-	สัญญ�ณซ้ือ	คือ	เส้นค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะส้ันตัดเส้นค่�

เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะย�วข้ึน

-	สัญญ�ณข�ย	คือ	เส้นค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะส้ันตัดเส้น	

ค่�เฉล่ียเคล่ือนท่ีระยะย�วลง
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ตารางที่ 1 รูปแบบสมการของตัวชี้วัดทางเทคนิคที่ใช ้ในการศึกษา [2]
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	 2.4 งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง

	 พนิด�	และ	พยุง	 [13]	ศึกษ�เรื่องก�รพย�กรณ์ปริม�ณ

ก�รใช้ย�ในโรงพย�บ�ลโดยใช้โครงข่�ยประส�ทเทียม	โดย

ใชข้อ้มลูปรมิ�ณก�รใช้ย�ทีถ่กูเกบ็ไวใ้นลกัษณะของอนกุรม

เวล�	 สำ�หรับสอนโครงข่�ยประส�ทเทียมแบบฟีดฟอร์เวิร์ด

หล�ยชัน้	และก�รเรยีนรูแ้บบมกี�รควบคุม	สำ�หรบัเครือ่งมอื

พัฒน�ได้ใช้โปรแกรมแมตแล็บสร้�งโมเดลโครงข่�ย	

ประส�ทเทียมสำ�หรับก�รพย�กรณ์	และนำ�โมเดลที่ได้ไปใช้

สำ�หรบัก�รพย�กรณป์รมิ�ณก�รใชย้�	ผลก�รทดสอบระบบ

ก�รพย�กรณ์แบบร�ยวัน	ซึ่งใช้โมเดลแบบ	3-5-1	และมีก�ร

ซอ้นทบัของหน�้ต�่งแบบ	2	จดุ	ใหค่้�คว�มผดิพล�ดที	่0.011	

ส่วนก�รพย�กรณ์แบบร�ยสัปด�ห์ซึ่งใช้โมเดลแบบ	 3-5-1	

และมีก�รซ้อนทับของหน้�ต่�งแบบ	 2	 จุด	 ซึ่งให้ค่�คว�ม	

ผิดพล�ด	 0.052	 จ�กก�รเปรียบเทียบก�รพย�กรณ์แบบ	

ร�ยวนัมคีว�มถกูตอ้งม�กกว�่ก�รพย�กรณแ์บบร�ยสัปด�ห์

	 มนตรี	 [14]	 ศึกษ�เรื่องก�รพย�กรณ์ตล�ดหุ้นโดยใช้	

ตัวแบบนิวโรเจเนติก	สำ�หรับก�รพย�กรณ์หุ้น	1	และ	7	วัน

ล่วงหน้�	ตัวแบบนี้เป็นตัวแบบโครงข่�ยประส�ทเทียมแบบ

เรยีนรูแ้พรก่ลบัท่ีมจีำ�นวนชัน้ซอ่นเพยีงชัน้เดียว	และจำ�นวน

โหนดในช้ันซ่อนที่เหม�ะสมถูกกำ�หนดด้วยกรรมวิธีเชิง

พันธุกรรม	 จำ�นวนโหนดข้อมูลนำ�เข้�ที่ถูกกำ�หนดด้วยผล

จ�กก�รวเิคร�ะหค่์�สมัประสทิธิส์หสมัพนัธข์องหุน้ในหมวด

อุตส�หกรรมสื่ อส�ร 	 ซึ่ ง เป็นหุ้ น ที่มีก�รซื้ อข�ยใน

ตล�ดหลักทรัพย์แห่ งประเทศไทย	 สำ �หรับก�รวัด

ประสิทธิภ�พของตัวแบบจะวัดจ�กค่�อัตร�ก�รทำ�น�ยถูก

และค�่ศกัยภ�พก�รทำ�กำ�ไร	เมือ่นำ�ตวัแบบนีไ้ปทดสอบก�ร

พย�กรณ์เทียบกับตัวแบบก�รทำ�น�ยอย่�งง่�ย	 พบว่�โดย

เฉลี่ยแล้วก�รพย�กรณ์โดยใช้ตัวแบบนิวโรเจเนติกให้ค่�

อัตร�ก�รทำ�น�ยถูกและค่�ศักยภ�พก�รทำ�กำ�ไรม�กกว่�

ก�รพย�กรณ์โดยใช้ตัวแบบก�รทำ�น�ยอย่�งง่�ย

	 ศรีสกุล	 และ	 สุช�	 [15]	 ศึกษ�เรื่องก�รพย�กรณ์ร�ค�

ทองคำ�แท่งโดยใช้โครงข่�ยประส�ทเทียม	 แบบป้อนไป	

ข้�งหน้�หล�ยชั้น	 โดยใช้ระบบก�รเรียนรู้แบบแพร่กระจ�ย

กลับม�ประยุกต์ใช้	 เพื่อพย�กรณ์ร�ค�ทองคำ�แท่งและใช้

ข้อมูลแบบอนุกรมเวล�ของร�ค�ทองคำ�และจัดข้อมูลให้อยู่

ในรูปแบบของก�รคำ�นวณแบบเลื่อนหน้�ต่�ง	 ก่อนท่ีจะถูก

ส่งเข้�ไปทำ�ก�รฝึกหัดและทดสอบโครงข่�ยประส�ทเทียม

โดยใช้โปรแกรมแมตแล็บ	 เพื่อท่ีจะห�โครงสร้�งนิวรอลท่ีดี

ทีส่ดุ	จ�ก	50	โครงสร�้ง	จ�กก�รเทยีบประสทิธภิ�พทีไ่ด้ของ

โครงสร้�งทั้งหมดพบว่�โครงสร้�งแบบ	 3-3-1	 มีค่�

คว�มคล�ดเคลื่อนกำ�ลังสองเฉลี่ยน้อยที่สุด	 ซึ่งมีคว�ม	

เหม�ะสมสำ�หรับก�รนำ�ม�ใช้ในก�รพย�กรณ์ร�ค�ทองคำ�

ส�ม�รถนำ�ผลท่ีได้ไปประกอบก�รวเิคร�ะหใ์นก�รลงทนุเพือ่

ทำ�กำ�ไรกับร�ค�ทองคำ�แท่งได้ม�กขึน้	และลดคว�มเสีย่งลง

3. วิธีการดำาเนินการวิจัย

	 ขั้นตอนก�รดำ�เนินก�รวิจัยโดยรวมแบ่งเป็น	 3	 ขั้นตอน

หลักๆ	ดังภ�พที่	2	ได้แก่

	 3.1 การเริ่มต้นงานวิจัย

	 เป็นขั้นตอนแรกของง�นวิจัย	 โดยตั้งสมมติฐ�นง�นวิจัย

ว่�ผลลัพธ์ท่ีได้ควรเป็นอย่�งไร	 จ�กนั้นเริ่มทำ�ก�รศึกษ�

ลำาดับ ตัวชี้วัด คุณลักษณะ

1 Simple Moving 
Average (SMA)

-	SMA ระยะสั้นใช้ร�ค�ปิด	
ย้อนหลัง	5	วัน

-	SMA	ระยะย�วใช้ร�ค�ปิด

ย้อนหลัง	15	วัน

2 Exponential Moving 
Average (EMA)

-	EMA ระยะสั้นใช้ร�ค�ปิด	
ย้อนหลัง	5	วัน

-	EMA ระยะย�วใช้ร�ค�ปิด
ย้อนหลัง	15	วัน

3 Directional Movement 
System (DMS)

ร�ค�ปิดย้อนหลัง	14	วัน

4 Relative Strength 
Index (RSI)

ร�ค�ปิดย้อนหลัง	14	วัน

5 Moving Average 
Convergence/  
Divergence (MACD)

-	MACD	ใช้ร�ค�ปิดย้อนหลัง	

12	วัน	กับ	26	วัน	แบบ	EMA
-	Signal	ใช้ค่�	MACD		

ย้อนหลัง	9	วัน	แบบ EMA

6 Stochastic Oscillator 
(STO)

-	%K	ร�ค�ปิดย้อนหลัง	5	วัน

-	%D ค่�ของ	%K	ย้อนหลัง		

3	วัน

7 Bollinger Bands 
(BB1P) 

ร�ค�ปิดย้อนหลัง	14	วัน	

ค่�เบี่ยงเบนม�ตรฐ�น	1%

8 Bollinger Bands 
(BB2P)

ร�ค�ปิดย้อนหลัง	14	วัน	

ค่�เบี่ยงเบนม�ตรฐ�น	2%

ตารางที่ 2 ตัวชี้วัดทางเทคนิคทีใ่ช้ในการศึกษา [2]
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ทฤษฎีและง�นวิจัยที่ เกี่ยวข้อง	 ว�งแผนขั้นตอนก�ร	

ดำ�เนินง�น	และเก็บรวบรวมข้อมูลที่ต้องก�รนำ�ม�ใช้ในก�ร

ทดลอง

	 3.2 การจัดเตรียมข้อมูล

	 	 3.2.1	ชุดข้อมูลสำ�หรับตัวชี้วัดท�งเทคนิค

	 	 ข้อมูลท่ีใช้เป็นร�ค�ปิดของหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย	

โดยนำ�ข้อมูลม�ทำ�ก�รคัดแยกแต่ละหลักทรัพย์ในแต่ละปี	

แล้วนำ�ข้อมูลท่ีได้ไปห�สัญญ�ณซื้อข�ยด้วยตัวชี้วัดท�ง

เทคนิคต�มเงื่อนไขที่กำ�หนด	ดังต�ร�งที่	3

	 	 3.2.2	ชุดข้อมูลสำ�หรับโครงข่�ยประส�ทเทียม

	 	 ชุดข้อมูลของโครงข่�ยประส�ทเทียม	ประกอบด้วย

ชุดข้อมูลฝึกหัด	และชุดข้อมูลทดสอบ	ดังภ�พที่	3

	 	 	 3.2.2.1	ชุดขอ้มลูสำ�หรบัฝกึหดั	(Training Set)	

ภาพที่ 2 ขั้นตอนการดำาเนินงานวิจัย

ภาพที่ 3 การแบ่งชุดข้อมูลสำาหรับฝึกหัดและทดสอบ
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i ii
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คือ	ข้อมูลนำ�เข้�ที่ได้จ�กค่�ของตัวชี้วัดท�งเทคนิคทั้ง	8	วิธี	

ประกอบด้วยขอ้มลูนำ�เข�้ทีไ่ด้จ�กก�รประมวลผลของแตล่ะ

หลักทรัพย์จำ�นวน	 17	 ตัวแปร	 และชุดข้อมูลค่�เป้�หม�ย	

(Target Set)	 เป็นข้อมูลของร�ค�ปิดในวันถัดไปของแต่ละ

หลักทรัพย์	ในช่วงระยะเวล�	5	ปี

	 	 	 3.2.2.2	ชดุขอ้มลูสำ�หรบัทดสอบ	(Testing Set)	

คือ	 ข้อมูลนำ�เข้�ที่ได้ม�จ�กค่�ของตัวชี้วัดท�งเทคนิคทั้ง		

8	วธิ	ีประกอบด้วยขอ้มลูนำ�เข�้ทีไ่ด้จ�กก�รประมวลผลของ

แต่ละหลักทรัพย์จำ�นวน	17	ตัวแปร

	 	 3.2.3	ก�รห�ค�่สมัประสทิธิส์หสมัพนัธ์	(Correlation 

Coefficient)

	 	 เนื่องจ�กข้อมูลนำ�เข้�ต้องมีคว�มสัมพันธ์กับข้อมูล

ผลลัพธ์ซึ่งเป็นร�ค�ปิดของวันถัดไป	โดยคว�มสัมพันธ์ของ

ข้อมูลนี้ส�ม�รถดูได้จ�กก�รวิเคร�ะห์ค่�สัมประสิทธิ์ 	

สหสัมพันธ์	ซึ่งมีค่�อยู่ระหว่�ง	-1	ถึง	1	โดยถ้�มีค่�เข้�ใกล้	

1	 แสดงว่�ข้อมูลมีคว�มสัมพันธ์กันม�กในทิศท�งเดียวกัน		

ถ�้มคี�่เข�้ใกล	้0	แสดงว�่ขอ้มลูมคีว�มสมัพนัธก์นันอ้ย	และ

ถ้�มีค่�เข้�ใกล้	 -1	 แสดงว่�ข้อมูลมีคว�มสัมพันธ์กันม�กใน

ทิศท�งแปรผกผัน	

	 	 สำ�หรับง�นวิจัยนี้ใช้ก�รวิเคร�ะห์ห�ค่�สัมประสิทธิ์

สหสัมพันธ์แบบ	 2	 ตัวแปร	 ซึ่งส�ม�รถห�ค่�ของ	 r	 ได้		

ดังสมก�รที่	1	[14]

	 เมื่อ				r	 คือ	ค่�สัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์

     n	 คือ	จำ�นวนข้อมูล

	 	 	 คือ	ค่�เฉลี่ยของข้อมูล	x

	 	 	 คือ	ค่�เฉลี่ยของข้อมูล	y

x

y
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	 	 นำ�ข้อมูลนำ�เข้�ทั้ง	17	ตัวแปร	ม�ห�ค่�สัมประสิทธิ์

สหสัมพันธ์	ซึ่งค่�ที่ได้จะอยู่ระหว่�ง	-1	ถึง	1	และผลปร�กฏ

ว่�ตัวแปรลำ�ดับที่	 16	 (ADX)	 มีค่�เข้�ใกล้	 0	 ม�กท่ีสุดจึง	

ไม่นำ�ม�ใช้ในก�รทดลอง	ดังต�ร�งที่	3

	 	 3.2.4	ก�รแปลงข้อมูล	(Data transformation)

	 	 เปน็ขัน้ตอนก�รปรบัขอบเขตของขอ้มลูใหอ้ยูใ่นชว่ง

ท่ีเหม�ะสมกับฟังก์ชันที่เลือกใช้	 เพื่อนำ�ไปใช้ง�นในก�ร

ฝกึหดัโครงข�่ยประส�ทเทียม	ใหเ้กิดกระบวนก�รเรยีนรู	้โดย

แปลงค่�ข้อมูลด้วยวิธีก�รนอมัลไลซ์	 (Normalization)	 และ

ก�รแปลงค่�ข้อมูลในลักษณะเชิงเส้น	(Min-Max Normalization)	

ดังสมก�รที่	2	[14]

ลำาดับ ตัวแปรข้อมูลนำาเข้า ค่าสัมประสิทธ์ิสหสัมพันธ์

1 Price Close 0.9485

2 EMA(5) 0.9319

3 SMA(5) 0.9216

4 EMA(15) 0.8870

5 SMA(15) 0.8588

6 Lower Band (BB1P) 0.8581

7 Upper Band (BB1P) 0.8556

8 Upper Band (BB2P) 0.8352

9 Lower Band (BB2P) 0.8337

10 MACD 0.4051

11 Signal of MACD 0.3730

12 RSI14 0.2689

13 PDI 0.2150

14 %K of STO 0.1628

15 %D of STO 0.1604

16 ADX -0.0016

17 MDI -0.2085

ตารางที่ 3 ตัวแปรนำาเข้าและค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์

( ) newnewnewnew
VV minminmax

minmax
min
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−
−

= (2)

	 เมื่อ		Vnew  คือ	ค่�หลังจ�กก�รแปลงค่�

	 	 	V  คือ	ค่�ก่อนก�รแปลงค่�

	   max  คือ	ค่�สูงสุดของข้อมูลก่อนแปลงค่�

   min  คือ	ค่�ต่ำ�สุดของข้อมูลก่อนแปลงค่�

	 	 	maxnew	 คือ	ค่�สูงสุดของข้อมูลหลังแปลงค่�

	   minnew  คือ	ค่�ต่ำ�สุดของข้อมูลหลังแปลงค่�

	 3.3 การสร้างโมเดลและการทดสอบ

	 	 3.3.1	ใชโ้ครงข�่ยประส�ทเทยีมแบบปอ้นไปข�้งหน�้

หล�ยชั้น	โดยใช้ระบบก�รเรียนรู้แบบแพร่กระจ�ยย้อนกลับ	

เนื่องจ�กเป็นโครงข่�ยที่ส�ม�รถเรียนรู้ได้โดยก�รปรับ	

ค่�น้ำ�หนัก	 เพื่อลดค่�คว�มคล�ดเคลื่อนกำ�ลังสองเฉลี่ย

ระหว่�งค่�ข้อมูลผลลัพธ์กับค่�เป้�หม�ย

	 	 3.3.2	เลอืกใชฟ้งักช์นัก�รฝกึหดั	(Training Function)	

แบบ	TrainLM (Levenberg Marquardt Algorithm) เนื่องจ�ก

ส�ม�รถประมวลผลได้ค่อนข้�งเร็วและมีประสิทธิภ�พ	[13]

	 	 3.3.3	เลอืกใชฟ้งักช์นัก�รเรยีนรู	้(Learning Function) 

แบบ	LearnGDM (Gradient Descent with Momentum Weight 

and Bias Learning Function)

	 	 3.3.4	 เลือกใช้ค่�คว�มคล�ดเคลื่อนกำ�ลังสองเฉลี่ย	

(MSE)	ในก�รวดัค�่คว�มผดิพล�ด	เพือ่วดัประสทิธภิ�พของ

โมเดลที่ได้จ�กก�รเรียนรู้

	 	 3.3.5	กำ�หนดให้มีชั้นซ่อน	(Hidden Layer)	1	ชั้น

	 	 3.3.6	เลือกใช้ฟังก์ชันกระตุ้น	(Activation Function) 

แบบ	Binary Sigmoid (logsig)	ในชั้นซ่อน	และแบบ	Linear 

(purelin)	ในชั้นผลลัพธ์	เนื่องจ�กข้อมูลที่ใช้ไม่มีค่�ติดลบ

	 	 3.3.7	โครงสร�้งของโครงข�่ยประส�ทเทียมประกอบ

ด้วย	ดังภ�พที่	4

	 	 ก)	ตัวแปรข้อมูลนำ�เข้�มีจำ�นวน	16	ตัวแปร

	 	 ข)	จำ�นวนโหนดในชั้นซ่อนตั้งแต่	1-20	โหนด

	 	 ค)	จำ�นวนโหนดในชั้นผลลัพธ์มีจำ�นวน	1	โหนด

	 	 3.3.8	ก�รฝกึหดัและทดสอบโครงข�่ยประส�ทเทียม

ขั้นตอนของก�รฝึกหัดโครงข่�ยประส�ทเทียมเพื่อใช้เป็น

โมเดลสำ�หรับทดสอบก�รพย�กรณ์	 โดยใช้ชุดข้อมูลฝึกหัด	

และชดุขอ้มลูทดสอบ	จะตอ้งผ�่นก�รแปลงค�่ขอ้มลูใหอ้ยูใ่น

ช่วงที่เหม�ะสม

	 	 	 3.3.8.1	ก�รฝึกหัด	มีขั้นตอนดังนี้

	 	 	 ก)	กำ�หนดโครงสร้�งของโครงข่�ยประส�ทเทียม	

รวมถึงค่�ต่�งๆ	ในโปรแกรม	และกำ�หนดจำ�นวนโหนดซ่อน



บทความวิจัย : การประยุกต์ใช้โครงข่ายประสาทเทียมโดยใช้ตัวชี้วัดทางเทคนิคเพื่อการลงทุน 

ในตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย

60 61วารสารเทคโนโลยีสารสนเทศ ปีท่ี 11 ฉบับท่ี 1  มกราคม - มิถุนายน 2558 วารสารเทคโนโลยีสารสนเทศปีท่ี 11 ฉบับท่ี 1  มกราคม - มิถุนายน 2558
Vol. 11, No. 1,  January - June 2015 Information Technology Journal Vol. 11, No. 1,  January - June 2015Information Technology Journal

	 	 	 ข)	 นำ�ชุดข้อมูลสำ�หรับฝึกหัด	 ในแต่ละ	

หลักทรัพย์	เข้�สู่กระบวนก�รเรียนรู้

	 	 	 ค)	 ในกระบวนก�รฝึกหัดได้ทดลองกำ�หนด

จำ�นวนโหนดในชั้นซ่อนตั้งแต่	 1-20	 โหนด	 และทำ�ก�ร	

ตรวจสอบค�่คว�มคล�ดเคลือ่นกำ�ลงัสองเฉลีย่ทีไ่ด้	ถ�้โมเดล

ใดทีใ่หค่้�คว�มผดิพล�ดนอ้ยทีส่ดุ	ใหโ้ปรแกรมบนัทกึโมเดล

นั้น	 เพื่อนำ�โมเดลท่ีได้ไปใช้ในก�รทดสอบข้อมูลกับ	

หลักทรัพย์นั้น

	 	 	 3.3.8.2	 ก�รทดสอบก�รพย�กรณ์	 นำ�ชุด

ข้อมูลทดสอบเข้�สู่กระบวนก�รทดสอบด้วยโมเดลท่ีได้จ�ก

ก�รฝึกหัดในแต่ละหลักทรัพย์	 และทำ�ก�รบันทึกข้อมูล

ผลลัพธ์ท่ีได้จ�กก�รพย�กรณ์	 เพื่อนำ�ไปห�จังหวะเวล�ซื้อ

ข�ยหลักทรัพย์ต�มเงื่อนไขที่กำ�หนด

	 	 3.3.9	เงือ่นไขและขอ้ตกลงในก�รซือ้ข�ยหลกัทรพัย์

	 	 	 3.3.9.1	 ก�รกำ�หนดสัญญ�ณซื้อข�ยของวิธี

วิเคร�ะห์ท�งเทคนิค	 ใช้เงื่อนไขก�รซื้อข�ยต�มวิธีของก�ร

ซื้อข�ย	ดังต�ร�งที่	3

	 	 	 3.3.9.2	 ก�รกำ�หนดสัญญ�ณซื้อข�ยของวิธี

ที่นำ�เสนอ	พิจ�รณ�โดยใช้ผลลัพธ์ที่ได้จ�กก�รพย�กรณ์

	 	 	 ก)	ถ้�ค่�ของผลลัพธ์บวกด้วยสองแล้ว	ค่�ที่

ได้ยังมีแนวโน้มลดลงน้อยกว่�ค่�ของผลลัพธ์ท่ีข�ยไป	

ก่อนหน้�	กำ�หนดให้เป็นสัญญ�ณซื้อ

	 	 	 ข)	ถ้�ค่�ของผลลัพธ์ลบด้วยสองแล้ว	ค่�ที่ได้

ภาพที่ 4 โครงสร้างโครงข่ายประสาทเทียม

ยังมีแนวโน้มที่เพิ่มขึ้นม�กกว่�ค่�ของผลลัพธ์ที่ซื้อไป	

ก่อนหน้�	กำ�หนดให้เป็นสัญญ�ณข�ย

	 	 	 3.3.9.3	ก�รซือ้ข�ยหลกัทรพัย	์จะใชร้�ค�จรงิ

ของร�ค�ปิดหลักทรัพย์ในวันนั้น	 และไม่มีก�รคำ�นวณค่�

ดอกเบี้ยหรือค่�คอมมิชชั่น

	 	 	 3.3.9.4	กำ�หนดก�รซือ้ข�ยหลกัทรพัยค์รัง้ละ	

100	 หุ้น	 เพื่อให้เหม�ะสมกับหน่วยของหลักทรัพย์ด้วย	

ร�ค�ปิด	 ก�รซื้อข�ยในแต่ละครั้งนั้น	 นำ�ผลต่�งระหว่�ง	

ผลตอบแทนจ�กก�รข�ยกับร�ค�ที่ซื้อไปม�ห�ค่�ร้อยละ	

แล้วนำ�อัตร�ผลตอบแทนท่ีได้จ�กก�รซื้อข�ยของแต่ละวิธี

ม�เปรยีบเทยีบอตัร�ผลตอบแทนโดยรวมทัง้	26	หลกัทรพัย	์

ดังสมก�รที่	3	

	 โดยที่		 Gain			คือ	อัตร�ผลตอบแทน

															Buy			คือ	เงินลงทุนจ�กก�รซื้อหลักทรัพย์																																																

															Sell			คือ	เงินจ�กก�รข�ยหลักทรัพย์

( ) ( )( ) ( )∑∑
==

−⋅=
n

i

n

i
iBuyiBuyiSellGain

11
/100(%) (3)

วิธี

ปี พ.ศ. 2551 ถึง พ.ศ. 2556

2551 2552 2553 2554 2555 2556 เฉล่ีย

ANN -56.87 758.96 485.98 189.63 259.11 155.00 298.63

DMS -155.61 404.59 185.98 1.95 38.36 -36.02 73.21

BB1P -82.86 229.95 102.15 30.33 39.10 -23.31 49.23

EMA -66.22 226.86 89.07 4.57 26.56 -2.44 46.40

SMA -81.55 271.50 94.01 -4.53 21.34 -23.00 46.30

MACD -109.53 138.72 82.95 19.67 24.04 -5.07 25.13

STO -101.08 71.52 70.44 6.30 31.96 -22.93 9.37

BB2P -451.85 202.83 175.64 -47.57 90.05 -66.16 -16.18

RSI14 -519.90 189.35 150.20 52.89 81.20 -64.45 -18.45

ตารางที่ 4 เปรียบเทียบผลตอบแทนที่ได ้จากวิธีที่นำาเสนอ 

        กับวิธีวิเคราะห์ทางเทคนิค



60 61วารสารเทคโนโลยีสารสนเทศ ปีท่ี 11 ฉบับท่ี 1  มกราคม - มิถุนายน 2558 วารสารเทคโนโลยีสารสนเทศปีท่ี 11 ฉบับท่ี 1  มกราคม - มิถุนายน 2558
Vol. 11, No. 1,  January - June 2015 Information Technology Journal Vol. 11, No. 1,  January - June 2015Information Technology Journal

บทความวิจัย : การประยุกต์ใช้โครงข่ายประสาทเทียมโดยใช้ตัวชี้วัดทางเทคนิคเพื่อการลงทุน 

ในตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย

	 เมื่อเปรียบเทียบจำ�นวนหลักทรัพย์	ที่ให้ผลตอบแทนที่ดี

ที่สุด	 ด้วยวิธีท่ีนำ�เสนอกับวิธีวิเคร�ะห์ท�งเทคนิค	 พบว่�

จำ�นวนหลักทรัพย์ท่ีได้จ�กวิธีที่นำ�เสนอนั้น	 มีจำ�นวน	

หลักทรัพย์ที่ให้ผลตอบแทนที่ดีที่สุดกว่�วิธีวิเคร�ะห์ท�ง

เทคนิค	 โดยเฉลี่ยทั้ง	 6	 ปี	 ประม�ณ	 15	 หลักทรัพย์ต่อปี		

ดังต�ร�งที่	5

	 เมื่อเปรียบเทียบจำ�นวนครั้งในก�รซื้อข�ยท่ีประสบ	

ผลสำ�เรจ็	กล�่วคือได้กำ�ไรจ�กก�รซือ้ข�ยของ	26	หลกัทรพัย	์

ด้วยวิธีท่ีนำ�เสนอกับวิธีวิเคร�ะห์ท�งเทคนิค	 พบว่�จำ�นวน

ครัง้ของผลสำ�เรจ็ทีไ่ด้จ�กวธิทีีน่ำ�เสนอคิดเปน็รอ้ยละ	72.22	

จ�กก�รซื้อข�ยทั้งสิ้น	378	ครั้ง	ดังต�ร�งที่	6

	 จ�กผลก�รทดลอง	 ส�ม�รถสรุปได้ว่�ก�รประยุกต์ใช้	

โครงข่�ยประส�ทเทียมร่วมกับตัวชี้วัดท�งเทคนิคนั้น	

ส�ม�รถให้ผลตอบแทนในก�รซื้อข�ยหลักทรัพย์ท่ีเพิ่มขึ้น	

เนื่องจ�กวิธีวิเคร�ะห์ท�งเทคนิคแต่ละวิธีมีลักษณะที่เหม�ะ

กับก�รใช้ง�นแตกต่�งกัน	 ดังนั้นก�รนำ�วิธีวิเคร�ะห์ท�ง

เทคนิคที่มีคว�มส�ม�รถในแต่ละด้�นม�ประยุกต์ใช้ร่วมกับ

โครงข่�ยประส�ทเทียมในก�รประมวลผล	 จะช่วยให้ก�ร

วเิคร�ะหไ์ด้ผลตอบแทนดีกว�่ก�รวเิคร�ะหท์�งเทคนคิเพยีง

วิธีใดวิธีหนึ่ง

	 จ�กกร�ฟแสดงให้เห็นว่�	 เส้นของข้อมูลร�ค�ปิดท่ีผ่�น

ก�รแปลงค�่แลว้	(Data Close)	ซึง่เปน็ขอ้มลูของเอ�ตพ์ตุจรงิ

ของหลักทรัพย์	ADVANC	ในปี	พ.ศ.	2555	และเส้นข้อมูล

เป้�หม�ยที่ได้จ�กก�รทดสอบ	 (Data Test)	 เพื่อใช้สำ�หรับ

จำ�ลองก�รซื้อข�ยและแสดงให้เห็นถึง	แนวโน้มของข้อมูลที่

ได้จ�กก�รทดสอบของโมเดล	เปรยีบเทยีบกับขอ้มลูจรงิของ

หลักทรัพย์	ดังภ�พที่	6

ภาพที่ 6 ข้อมูลเอาต์พุตจริงกับข้อมูลเป้าหมาย

4. ผลการวิจัยและอภิปรายผล

	 ผลก�รวจิยัโดยรวมจ�กอัตร�ผลตอบแทนของหลกัทรพัย์

ท้ัง	 26	 หลักทรัพย์	 เมื่อเปรียบเทียบก�รซื้อข�ยด้วยวิธีที่	

นำ�เสนอ	 (ANN)	 กับวิธีวิเคร�ะห์ท�งเทคนิค	 พบว่�อัตร�	

ผลตอบแทนท่ีได้จ�กวธิทีีน่ำ�เสนอ	ใหผ้ลตอบแทนท่ีดีกว�่วธิี

อื่น	โดยเฉลี่ยทั้ง	6	ปี	เท่�กับร้อยละ	298.63	ต่อปี	ดังต�ร�ง

ที่	4	และดังภ�พที่	5

ภาพที่ 5 ผลตอบแทนโดยรวมตั้งแต่ปี พ.ศ. 2551-2556

วิธี

ปี พ.ศ. 2551 ถึง พ.ศ. 2556

2551 2552 2553 2554 2555 2556 เฉล่ีย

ANN 10 16 19 16 17 13 15.17

RSI14 4 3 3 3 3 2 3.00

BB2P 1 1 2 2 4 3 2.17

DMS 2 3 2 2 2 1 2.00

EMA 4 1 0 1 0 1 1.17

SMA 3 1 0 0 0 2 1.00

STO 2 0 0 1 0 2 0.83

MACD 0 0 0 1 0 1 0.33

BB1P 0 1 0 0 0 1 0.33

ตารางที่ 5 เปรียบเทียบจำานวนหลักทรัพย์ที่ใหผ้ลตอบแทน 

     ที่ดีที่สุดจากวิธีที่นำาเสนอกับวิธีวิเคราะห์ทาง 

       เทคนิค
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5. สรุปผลการวิจัย

	 ง�นวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อนำ�เสนอวิธีก�รประยุกต์ใช้

โครงข่�ยประส�ทเทียมร่วมกับตัวชี้วัดท�งเทคนิคเพื่อ

สนบัสนนุก�รลงทุนในตล�ดหลกัทรพัยแ์หง่ประเทศไทย	โดย

ใช้โครงข่�ยประส�ทเทียมแบบป้อนไปข้�งหน้�หล�ยชั้น	 มี

ก�รเรียนรู้แบบแพร่กระจ�ยย้อนกลับ	 โดยใช้ค่�ท่ีได้จ�ก	

ตัวชี้วัดท�งเทคนิคที่ผ่�นก�รวิเคร�ะห์ค่�สัมประสิทธิ์	

สหสัมพันธ์	16	ตัวแปร	เป็นข้อมูลนำ�เข้�	และทำ�ก�รทดลอง

เพือ่ห�โมเดลทีดี่ท่ีสดุของแตล่ะหลกัทรพัย	์โดยพจิ�รณ�จ�ก

ค่�คว�มคล�ดเคลื่อนกำ�ลังสองเฉลี่ยท่ีน้อยท่ีสุด	 จ�กนั้น	

นำ�โมเดลท่ีได้ม�ทำ�ก�รทดสอบ	 และจำ�ลองสถ�นก�รณ์	

ก�รซื้อข�ยทั้ง	 26	 หลักทรัพย์	 นำ�ผลตอบแทนที่ได้ม�	

เปรยีบเทียบกับวธิวีเิคร�ะหท์�งเทคนคิแบบด้ังเดิม	พบว�่วธิี

ที่นำ�เสนอให้ผลตอบแทนโดยรวมดีที่สุด	 ซึ่งให้ผลตอบแทน

คิดเป็นร้อยละของแต่ละหลักทรัพย์ 	 และรวมอัตร�	

ผลตอบแทนทั้ง	26	หลักทรัพย์	 เฉลี่ยร้อยละ	298.63	ต่อปี	

และประสบผลสำ�เร็จจำ�นวนครั้งจ�กก�รซื้อข�ยโดยรวม	

ร้อยละ	 72.22	 ส�ม�รถแสดงกร�ฟเปรียบเทียบอัตร�	

ผลตอบแทนทั้ง	6	ปี	ดังภ�พที่	5	

	 จ�กผลก�รทดลองพบว่�ข้อมูลของตัวชี้วัดท�งเทคนิค	

ทุกตัวที่ใช้ในก�รทดลอง	 มีผลกระทบต่อผลตอบแทน	หรือ

ผลลัพธ์จ�กโครงข่�ยประส�ทเทียม	 ซึ่งอ�จมีคว�มสำ�คัญ

ม�กนอ้ยแตกต�่งกนั	จ�กก�รทดลองตดัตวัแปรตวัใดตวัหนึง่

ออกจ�ก	 16	 ตัวแปร	 ผลปร�กฏว่�ผลตอบแทนที่ได้ลดลง		

ดังนั้นอ�จสรุปได้ว่�ตัวแปรทุกตัวมีคว�มสำ�คัญต่อก�ร

ทดลองและผลตอบแทน	โดยทีต่วัแปรแตล่ะตวัอ�จจะบง่บอก

ถึงสภ�วะแนวโน้มหรือสภ�วะของตล�ดหลักทรัพย์ท่ี	

แตกต่�งกัน	 และก�รทดลองยังพบอีกว่�ถ้�ใช้ข้อมูลของ	

ตัวชี้วัดท�งเทคนิคในแต่ละวิธีม�เป็นข้อมูลอินพุตสำ�หรับ

ประยุกต์ใช้ร่วมกับโครงข่�ยประส�ทเทียมแล้วจำ�ลองก�ร	

ซื้อข�ย	 พบว่�ตัวชี้วัดท�งเทคนิคที่ใช้ข้อมูลของร�ค�ปิด	

หลกัทรพัยใ์นก�รคำ�นวณนัน้	ใหผ้ลตอบแทนทีด่กีว�่ตวัชีว้ดั

ท�งเทคนิคที่ใช้ข้อมูลของปริม�ณก�รซื้อข�ยหลักทรัพย์ใน

ก�รคำ�นวณ	 และจ�กก�รจำ�ลองสถ�นก�รณ์ในก�รห�

สญัญ�ณซือ้ข�ยหลกัทรพัยน์ัน้	ตวัชีว้ดัท�งเทคนคิท่ีใชข้อ้มลู

ของร�ค�ปดิท่ีใชช้ว่งเวล�ในก�รห�สญัญ�ณซือ้ข�ยระยะส้ัน	

ให้ผลตอบแทนจ�กก�รซื้อข�ยหลักทรัพย์ที่ดีกว่�ช่วงระยะ

เวล�ย�ว

วิธี

ปี พ.ศ.

2551 2552 2553 2554 2555 2556 2551-2556

ซื้อ/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

ซื้อ/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

ซื้อ/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

ซื้อ/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

ซื้อ/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

ซือ้/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

ซื้อ/ข�ย

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(ครั้ง)

สำ�เร็จ

(%)

ANN 138 60 51 43 44 41 44 36 58 55 43 38 378 273 72.22

RSI14 48 16 38 34 39 32 53 38 44 33 44 24 266 177 66.54

BB2P 59 17 51 44 61 54 63 31 57 39 52 30 343 215 62.68

STO 222 75 218 128 229 145 232 126 245 146 169 77 1315 697 53.00

DMS 106 23 113 70 104 58 107 43 95 45 79 24 604 263 43.54

SMA 146 31 163 86 179 76 189 70 190 72 129 48 996 383 38.45

BB1P 122 21 129 63 157 68 139 56 158 62 118 39 823 309 37.55

MACD 182 23 184 89 198 93 205 74 198 73 143 51 1110 403 36.31

EMA 133 19 141 59 179 62 168 51 165 48 117 26 903 265 29.35

ตารางที่ 6 เปรียบเทียบผลสำาเร็จจากการซื้อขายทีไ่ด้จากวิธีที่นำาเสนอกับวิธีวิเคราะห์ทางเทคนิค
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ในตลาดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทย

	 อย่�งไรก็ต�มง�นวิจัยที่เก่ียวข้องกับก�รสร้�งสัญญ�ณ

ในก�รซื้อข�ยหลักทรัพย์	มีคว�มแตกต่�งในเรื่องของปัจจัย

หล�ยด้�น	 เช่น	 สภ�วะเศรษฐกิจ	 สังคม	 ก�รเมืองที่มีผล	

กระทบในประเทศ	 และปัญห�เรื่องภัยธรรมช�ติ	 เป็นส่วน

สำ�คัญส่วนหนึ่งที่กระทบกับสภ�วะก�รซื้อข�ย	 รวมไปถึง

คว�มแตกต่�งด้�นข้อมูลที่นำ�ม�ใช้ในก�รทดลอง	 ล้วนเป็น

ปัจจัยท่ีส่งผลกระทบต่อก�รลงทุนเป็นส่ิงที่นักลงทุนควร

พิจ�รณ�	และที่สำ�คัญคือต้องรักษ�วินัยในก�รลงทุน

6. เอกสารอ้างอิง

[1]	 สุรชัย	 จันทร์จรัส,	 ระวี	 มุสิกโปดก	 และ	 จีรนันท์		

	 เขิมขันธ์.	“ก�รวัดประสิทธิภ�พก�รพย�กรณ์ของแบบ	
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